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Introduccion SO2>

A Ingresos semanales a productores
A Protege el suelo
A Adaptacion a diferentes condiciones agroecolégicas

El sistema Productivo de banano

Sinembargq

B Algunosproductoresy técnicosde campono toman en cuentafactoresabioéticos

=% V lavariabilidadclimaticaen suspracticasde cultivo.

Dejandode lado aspectoslavesque incidenen la mejoradel rendimientodel banano

Escenario es propicipara el desarrollo de nuevas plataformas virtuales
orientadas a gestionar datos claves para el manejo de cultivo de banano, tales como:
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Introduccion

Tipologias de productores de musacea

Agrup. de productores
' Agrup. de productores
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Inteligencia Artificial
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Introducciéon

Inteligencia Artificial

e Kouadio et al. (2018) se refiere a la IA como una
automatizacion basada en modelos inteligentes para

ayudar en el proceso de toma de decisiones.
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Inteligencia
artificial (I1A)

Machine
Learning
(ML)

Deep
learning
(DL)

Futuros
campos de
IA
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Procesamto, y retail

publicaciones
Pos-cosecha

14
publicaciones Cosecha
o 14

publicaciones

Pre-cosecha
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Desarrollo tecnologico en IA en banano
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Aplicaciones de la |A

—{n =
Pre-cosecha Pos-cosecha
1. Clasificacion de tipo de cultivo 7. Pronostico del rendimiento cultivo
2. Monitoreo de calidad de suelo 8. Clasificacion de calidad de la fruta
3. Deteccion de enfermedades en hojas 9. Clasificacion de frutas varias
4.  Pronodstico de incidencia de plagas
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Cosecha Procesamiento y retail
5. Clasificacion de maduracion 10. Opt. paramet de proc de secado
6. Deteccion de edad de racimo 11. Prondstico de produccion nac.
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Aplicaciones de la IA 2022

: Plagas
W
Ev o lu c i é n Qx/ Rendimiento de cultivo . Edad del racimo
\\\“/" Pronostico prod. nac. Suelo
\\\\‘/ Maduracion Enfermedades Tipo de cultivo
Q‘/ Calidad Maduracion Rendimiento de cultivo
Opt. pmtro proceso Calidad Enfermedades

Opt. pmtro proceso \\xy Enfermedades Q“‘/ Suelo
Maduracion Qy Tipo de cultivo
Calidad Rendimiento de cultivo
Enfermedades
Maduracion
Calidad
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Workflow: modelo predictivo

Dataset \ q “
Training set Testing set V
]
|
v

-+  Pre-processing Pre-processing

mm

Evaluation <

llection

Data co

Data preparation

hm

Lea
ML o DL Ig

:
Final predictive
model

Fuente: Benos et al. (2021)
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Clasificacion del
nhivel de maduracion

01 | Datos

Imagenes RGB, multi-espectrales o hiper-espectrales.

02 | Algoritmos MLo DL

Superv.: CNN, ANN, FCM, NB, DT, DAC, SIMCA,
PLSDA, ProCRC
No superv.: KNN, PCA

(a) A mid-ripen sample (b) A well-ripen sample

03 | Meétricas deresultado
Accuracy: 94% - 99% V
RMSE: 0.0308 - 1.1170

(c) A predicted mid-ripen sample (d) A predicted well-ripen sample

BACKGROUND BANANA : WHITE

Fuente: Ni, J (2020), Zhu, L. (2020), Sabilla, . (2019)
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Original Image Contrast enhance | L*a*b color space image

Deteccion de
enfermedades en hojas

01 | Datos

Imagenes RGB, multi-espectrales o hiper-espectrales.

G) ib) fcl 1
— e— o — — ‘
BR N = ..
HYY a
- J \
02 | Algoritmos ML o DL L T H_I'_ _.2 l. __! 'T:'E"‘

Superv.: CNN, SVM, ANN, ANFIS, CRB, RF.
No superv.: KNN, KM, PCA

03 | Meétricas deresultado

’ %
| Scverity 33 to 50%

Accuracy: 85% - 99% Severity 5 to 15%

Fuente: Liao, W. (2019), Campos, C. (2020), Gomez, M.
(2020), Chaudhari, V. (2020).
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Clasificacion de reject 0.832 normal 0.967
calidad de fruta

01 | Datos

Imagenes RGB, multi-espectrales o hiper-espectrales.

02 | Algoritmos MLo DL

Superv.: CNN, ANN, SVR, RBF, SVM, RF.
No superv.: -

03 | Métricas deresultado

Accuracy: 94% - 99%
RMSE: 0.0218-4.910

Fuente: Le, T. (2019), Ucat, R. (2019), Piedad, E. (2018)
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